
加速计算基础 —— CUDA Python



网格跨度循环
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在此类情况下，线程无法只
处理一个元素
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…否则工作便无法完成
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以编程方式解决此问题的方
法之一是使用网格跨度循环



在网格跨度循环中，
线程的第一个元素依旧使用

cuda.grid() 计算得出
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然后，线程会按网格中的线
程总数 (blockDim.x * 

gridDim.x) 向前跃进，
在本例中线程总数为 8
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Numba 还为这一常用计算
提供了另一个便捷函数

cuda.gridsize()，
该函数可返回网格中的

线程数量
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线程会继续向前跃进，
直至其数据索引超出数据

元素的数量
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线程会继续向前迈进，
直至其数据索引超出数据

元素的数量
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所有线程并行地执行网格跨
度循环…
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…所有元素便可涵盖在内
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此外，设备还会将内存读写
合并，尽可能减少事务数量

，
以获得更强性能…
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网格跨度循环支持这种访存
合并，因为线程在并行执行
时会访问相邻的数据元素
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若所有线程均按此种方式

执行，所有元素便可覆盖在

内，同时还可尽享访存合并
所带来的性能优势
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